
ความสําคัญและหลักการพื้นฐานของไลบรารี NumPy 
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สาขาเทคโนโลยีสารสนเทศ คณะวิทยาการคอมพิวเตอรและเทคโนโลยีสารสนเทศ 

มหาวิทยาลยัราชภัฏรําไพพรรณี 

 

ในปจจุบัน การคํานวณเชิงตัวเลขและการประมวลผลขอมูลปริมาณมหาศาลถือเปนหัวใจสําคัญของหลาย

สาขา ไมวาจะเปน วิทยาศาสตรขอมูล (Data Science) การเรียนรูของเครื่อง (Machine Learning) หรือแมแต 

งานวิจัยดานวิทยาศาสตรกายภาพและชีววิทยา ส่ิงเหลานี้ตองอาศัยเครื่องมือท่ีมีประสิทธิภาพสูงเพ่ือจัดการกับ

ขอมูลท่ีซับซอนและปริมาณมาก ในระบบนิเวศของภาษา Python ไมมีไลบรารีใดท่ีจะมีบทบาทโดดเดนไปกวา 

NumPy (Numerical Python) ซึ่งเปรียบเสมือน “กระดูกสันหลัง” ของงานคํานวณเชิงวิทยาศาสตร 

NumPy คืออะไร 

 NumPy คือไลบรารีมาตรฐานสําหรับการคํานวณเชิงวิทยาศาสตรในภาษา Python หัวใจของ NumPy 

อยูที่โครงสรางขอมูล ndarray (N-dimensional array) ซึง่เปนอาเรยหลายมิติที่ถูกออกแบบมาเพ่ือให 

– ประสิทธิภาพสูง (High Performance) การประมวลผลเร็วกวา Python list หลายเทา เน่ืองจากเก็บ

ขอมูลแบบตอเน่ืองในหนวยความจํา 

– ความเปนเน้ือเดียวกัน (Homogeneity): ขอมูลใน ndarray ตองมีชนิดเดียวกัน เชน ท้ังหมดเปน integer 

หรือ float ซึ่งชวยเพ่ิมประสิทธิภาพดานการประมวลผล 

– ฟงกชันในตัวท่ีหลากหลาย: เชน การคํานวณทางสถิติ (Mean, Variance, Standard Deviation), การ

คํานวณพีชคณิตเชิงเสน (Linear Algebra) และการสรางเมทริกซ 

แม Python จะใชงานงาย แตการจัดการขอมูลเชิงตัวเลขจํานวนมหาศาลโดยใช list น้ันไมมีประสิทธิภาพ 

ดวยเหตุผลหลักสองประการ 

1. การจัดเก็บหนวยความจํา (Memory Management) 

Python list เปนอาเรยของตัวช้ี (Pointers) ทีช่ี้ไปยงัวัตถุตางๆ ซึ่งอาจกระจัดกระจายอยูในหนวยความจํา 

ทําใหการเขาถึงขอมูลชาลง ในทางกลับกัน NumPy ndarray จะเก็บขอมูลชนิดเดียวกันไวในพื้นที่หนวยความจําท่ี



ตอเนื่องกัน (Contiguous Memory Block) ทําใหซีพียู (CPU) สามารถเขาถึงและประมวลผลขอมูลไดอยาง

รวดเร็ว 

2. การประมวลผลแบบ Vectorization  

การดําเนินการทางคณิตศาสตรกับ list จําเปนตองใชการวนซ้ํา (Loop) ทีละสมาชิก แต NumPy ใช

หลักการท่ีเรียกวา Vectorization ซึ่งเปนการประมวลผลขอมูลท้ังอาเรยในคราวเดียวผานโคดเบ้ืองหลังท่ีเขียน

ดวยภาษา C หรือ Fortran ซ่ึงเร็วกวาการทํางานในระดับ Python Interpreter หลายเทาตัว 

ดวยเหตุน้ี NumPy จึงถูกสรางขึ้นเพ่ือเปนพ้ืนฐานใหกับไลบรารีอื่น ๆ เชน Pandas SciPy Matplotlib 

Scikit-learn และ TensorFlow ซ่ึงทั้งหมดพึ่งพา ndarray ของ NumPy เปนหลัก 

การเร่ิมตนใชงาน NumPy  

การใชงาน NumPy สามารถเริ่มตนไดงายๆ ผานข้ันตอนตอไปน้ี 

การติดต้ัง (Installation) 

 

  การนําเขา (Import) 

  

การสราง NumPy Array 

  

  



ผลลัพธ 

  

การตรวจสอบคุณสมบัติของอาเรย 

  

การคํานวณทางคณิตศาสตร (Vectorized Operations) น่ีคือจุดเดนที่สุดของ NumPy สังเกตวาเรา

สามารถดําเนินการกับทุกสมาชิกในอาเรยไดทันที โดยไมตองเขียน for loop 

 

ผลลัพธ 

  

การดําเนินการกับคาคงท่ี (Broadcasting) จากตัวอยางเปนการคูณทุกสมาชิกดวย 10 การคํานวณน้ีใช

เวลาเพียงเส้ียววินาที แมวาจะมีสมาชิกหลายลานตัวก็ยังรวดเร็ว เน่ืองจากการทํางานแบบ Vectorization 



ตัวอยางการใชงาน NumPy ในงานจริง 

1. การประมวลผลภาพ (Image Processing)  

ภาพดิจิทัลคืออาเรยของคาพิกเซล การใช NumPy ทําใหสามารถปรับสี แปลงขนาด หรือวิเคราะห

คุณสมบัติของภาพไดอยางมีประสิทธิภาพ 

2. การคํานวณทางวศิวกรรม  

การแกสมการเชิงเสน การคํานวณ Eigenvalue/Eigenvector และการจําลองทางฟสิกสสามารถทําได

อยางงายดายดวย NumPy 

3. งาน Machine Learning  

ไลบรารีเชน Scikit-learn และ TensorFlow ใช NumPy array ในการประมวลผลขอมูลสําหรับการฝก

โมเดล (Training) และการทดสอบ (Testing) 

4.  การวิเคราะหขอมูลสถิติ  

NumPy มีฟงกชันสําหรับหาคาเฉลี่ย (Mean), สวนเบ่ียงเบนมาตรฐาน (Standard Deviation) และคา

ทางสถิติอื่น ๆ ที่จําเปนสําหรับ Data Analysis 

บทสรุป 

 NumPy ไมไดเปนเพียงไลบรารีทางเลือก แตเปนองคประกอบท่ีขาดไมไดในงานคํานวณเชิงตัวเลขและ

วิทยาศาสตรดวยภาษา Python ดวยโครงสรางขอมูล ndarray ท่ีถูกออกแบบมาเพ่ือประสิทธิภาพสูงสุด ท้ังในดาน

ความเร็วและหนวยความจํา พรอมดวยฟงกชันทางคณิตศาสตรท่ีครอบคลุม ทําให NumPy เปนเครื่องมือท่ีทรง

พลังและเปนจุดเริ่มตนท่ีสําคัญสําหรับทุกคนท่ีตองการทํางานในสายงาน Data Science วิศวกรรมขอมูล และการ

วิจัยเชิงคํานวณ การมีความเขาใจในหลักการทํางานและสามารถใชงาน NumPy ไดอยางคลองแคลวจึงเปนทักษะ

พ้ืนฐานที่จะตอยอดไปสูการใชไลบรารีข้ันสูง เชน Pandas TensorFlow และ PyTorch ไดอยางมั่นคง 


